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Le diagramme des étapes d’application du projet : Les étapes de préparation de données et I’entrainement sur AzureML Studio
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Les Résultats du modeéle de Régression Linéaire
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Dans cette simulation :
On a créé les modeles de Regression et de Classification avec le taux de réussite

acceptable, pour prédire la réussité des étudiants.
On a échoué de regrouper ces etudiants dans un sens utilisable, a cause de la

. lorsque la valeur cible est catégorique:
Ce modele a échoué.Comme on peut le voir dans la Figure, les groupes se

chevauchent. Ceci est causé par la quantité insuffisante de données.
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de meilleurs résultats des modeles de Regression, cdmme on aura plus
. Le deuxieme probleme était les données déséquilibrées. La donnée biaisé échantillon pour I'entrainement.
. Lapplication de prédire les notes des etudiants et les coupler avec les etudiants

provoque des résultats inattendus. En utilisant la méthode SMOTE ( Synthetic

Minority Oversampling Technique), on equilibre les ensemble de données avece similaires qui peuvent obtenir une meilleure note selon les prédictions pour

amélioration de succes global

Les Résultats du modeéle de Classification les nouvelles exemples synthétique.



